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sage en evolution



A vous de répondre :

Croyez-vous que I'lA a un
impact positif sur votre vie
de tous les jours?

Tres positif
Positif

Négatif

Tres negatif
Aucun impact

Hy Ny YN

Source :
https://www.lapresse.ca/affaires/techno/2024-01-31/sondage-som/les-guebeco

is-connaissent-et-apprecient-chatgpt-malgre-ses-erreurs.php 2sharing=true
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Impact de I'lA sur la vie de tous les jours

Trés
\ positif
._,,,___\Tres négatif, ¢ o
. 6%

Négatif POSitif
15% :

Aucun impact
19 %

N =1002

Source : sondage SOM, novembre 2023
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PRESSE \



https://www.lapresse.ca/affaires/techno/2024-01-31/sondage-som/les-quebecois-connaissent-et-apprecient-chatgpt-malgre-ses-erreurs.php?sharing=true
https://www.lapresse.ca/affaires/techno/2024-01-31/sondage-som/les-quebecois-connaissent-et-apprecient-chatgpt-malgre-ses-erreurs.php?sharing=true

Avez-vous déja entrepris un projet d'1A?
a Oui

1 Non
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Un peu d’histoire
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1956 - Artificial Intelligence

Le terme “intelligence artificielle” fait son apparition

1966 - 1972 « Shakey the Robot (Stanford)
Le premier robot mobile raisonne sur ses propres actions

Années 1980 « Réseau de neurones convolutifs
Un nouveau concept émerge et avec lui le deep learning

1997 « Deep Blue (IBM)
Le superordinateur bat le champion Garry Kasparov aux échecs

2005 « Stanley (Stanford)
La premiére voiture autonome est congue

2011 « Watson (IBM)
Le systéme de réponses aux questions remporte Jeopardy

2015 « AlphaGo (Google DeepMind)
Le programme d’lA bat un joueur professionnel au jeu de go

2018 « AlphaFold (Google DeepMind)

Un probléme scientifique majeur sur la structure des protéines est résolu

2020 « GPT-3 (OpenAl)

Un nouveau modéle de langage génére du texte et du code informatique

2021 « DALL-E (OpenAl)
Des images sont générées a partir de descriptions textuelles

2022 « Minerva (Google)
Des problémes mathématiques et scientifiques sont résolus

2022 « GATO (Google DeepMind)
Une IA généraliste effectue des taches diverses et multimodales

2022 « ChatGPT (OpenAl)
Un robot conversationnel est rendu accessible au grand public

Source :
hitps://intelligence-artificielle.com/test-de-turing/

ALPHAGDO
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Source :
hitps://www.youtube.com/watch2v=WXuKégekU1Y



https://www.youtube.com/watch?v=WXuK6gekU1Y
https://intelligence-artificielle.com/test-de-turing/

Acces a des sources de données plus

nombreuses

Text and Multimedia

Machine Readable News
Social Media Sentiment
Blog Sites and Communities
Photo and Video Content
“Dark Corners of Internet”

Geo- Stock

Tagging Tweets
Cell

Internet of Things Phones Tick Data and
Microstructure

Mobile Trade Processing
Pay | Credit Card Processing
Point of Sale Records
Shipment Records

Satellite Images
Crop Health Sensors
Automotive Electronics
Smart Power Grid
GPS Devices

Sensors Transactions

Source: Refinitiv Al in Asset Management
L 2 4




Beaucoup de donneées!

\\\

\ 3.47M

\, YOUTUBE VIDEOS
\ WATCHED

452K \

S HOURS OF CONTENT \\
“‘\\ STREAMED ON NETFLIX \
\

~
\\

.
\

625M

VIDEOS WATCHED
ON TIKTOK

3.5B

SNAPCHATS
CREATED

=

66K

PHOTOS AND
VIDEOS SHARED
ON INSTAGRAM

115.7K

SEARCHES
ON PINTEREST

~ 350K

TWEETS SENT

OF THE DAY

aK | 174K

READING YELP ,r' APPS //

REVIEWS ‘:' DOWNLOADED
f /
16.2M

TEXTS SENT 7

" 231M

EMAILS SENT

LISTENERS ACTIVE
ON SPOTIFY

minute ' PEOPLE SHOPPING

ONLINE

GOOGLE
SEARCHES

PEOPLE VIEWING
ok el Source : A
j https://localig.com/blog/what-ha

ppens-in-an-internét-minute-2021/



https://localiq.com/blog/what-happens-in-an-internet-minute-2021/
https://localiq.com/blog/what-happens-in-an-internet-minute-2021/

Pourquoi maintenant?

&2 MAHOUT O PyTorch .
N arxiv.org

Qlearn spark Montréal &3
kaggle

Matériel & . Partage d’articles et
, Libbrairies ouvertes ,
reseaux des donnees



Intelligence numeérique

- Science de - T
données B

COMPRENDRE PREDIRE
Analytique Analytique
descriptive prédictive

Intelligence  apprentissage Apprentissage Arprentissage  Recherche

° = Ty = ° ar - °
d'affaires non-supevisé  gutomatique  enforcement  Operationnelle

Apprentissage
profond

Intelligence
artificielle -

Source ; https://ivado.ca/lintelligence-numerigue-pour-passer-de-la-donnee-a-la-decisignh/



https://ivado.ca/lintelligence-numerique-pour-passer-de-la-donnee-a-la-decision/

Apprentissage
avtomatique



D'apres vous...

En un mot: avant de penser a utiliser
intelligence artiificielle, nous avons besoin de



Premiere question a se poserl!

Données disponibles?

Je n'ai pas de données

J'ai des données
(e.g., des images de visage)

J'ai des données étiquetées
(e.g., des images de visage avec l'identité des

pemonneﬂ
Labelled data

Je ne sais pas i
Dog Dog

Cat Cat

Labelled data

k2

18 Ibs

121lbs

14 lbs

&

91lbs

Unlabelled data
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Intelligence Artificielle

Machine Learning

Apprentissage non Apprentissage
supervisé supervise
/ \
Clustering Classification
. - >

L R X 2 . . . . .
Source ; https://www.fanvoice.com/ia-marketing-la-promesse-de-la-data-intelligence-part-2/



https://www.fanvoice.com/ia-marketing-la-promesse-de-la-data-intelligence-part-2/

Non-supervisé : clustering R,

Objectif
Regrouper les points de
données similaires

'y _, | Solution
op—— Faire une analyse de
] regroupement (*clustering
o analysis”)
g e Données:images

e Données étiquetées : ...

Western Digital. , /\



Supervisé : classification B

é Duck
4 Duck

5 Not Duck

Predictive

Supervised *

Predictive

Western Digital.

Objectif
Prédire I'étiquette pour de
*nouvelles® images

Solution
Utiliser les données pour faire
un modele

e Données : images

e Données étiquetées

a. Canard /
b. Aufire /// -
/////



Apprenhssage par renforcemen’r R

Deep Blue ¥ N @A Vi AIphaGo :
e Battre ‘ \ e Battre
un humain des humains

e Inspiration o ey - e Inspiration
humaine S humaine

Source : Stan Honda/AFP/Getty Images Source :
https://www.youtube.com/watch2v=WXuKégekU1Y

Alpha Zero
phaGo Zero

Dnscovenng new-knowledge [ Gagner a pIUSieurS
jeux
e Part de zéro

AlphaGo

e Gagner
e Part de zéro

Source : hitps://deepmind.com/

http://science.sciéncemad. orq/con’r

X ent/362/6419/¥140



https://deepmind.com/
http://science.sciencemag.org/content/362/6419/1140
http://science.sciencemag.org/content/362/6419/1140
https://www.youtube.com/watch?v=WXuK6gekU1Y
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Meaningful Structure Im e A T o

occi . g Customer Retention
Compression Discovery Classification e © * ’0”

Big data Dimensionality Feature Idenity Fraud

isualistai . Classification Diagnostics
Visualistaion Reduction Elicitation Detection g

Advertising Popularity
Prediction

Learning Learning Weather

Forecasting
®
M ac h I n e Population

Growth
Prediction

Recommender Unsupervised Dog SuperVISed

Systems

Clustering Regression
Targetted

Marketing

Market
Forecasting

Customer

Segmentation L e a r n i n g

Estimating
life expectancy

Real-time decisions Game Al

Reinforcement
Learning

Robot Navigation Skill Acquisition

Learning Tasks


https://medium.com/marketing-and-entrepreneurship/10-companies-using-machine-learning-in-cool-ways-887c25f913c3
https://medium.com/marketing-and-entrepreneurship/10-companies-using-machine-learning-in-cool-ways-887c25f913c3
https://medium.com/marketing-and-entrepreneurship/10-companies-using-machine-learning-in-cool-ways-887c25f913c3

ChatGPT et |IA Générative

@ Explosive growth in Gen Al software development

Dall-E NiaHtCar ot ChatGPT
~~ \_ NightCafe ytr

ChatGPT Artbreeder ( —_— Bard _————_FraselO

Bonjour! Comment puis-je vous aider aujourd'hui? o

SUGESE] S : 3 gl
S R Text \
Lumens <Video \\ generators ), generators ,\ Jasper

Q You ) /

Connaissez-vous l'institut de gestion financiére de Québec? Designs.al Y Nl ~ s Replica

Khroma Elai (Design) 7
\, y
Uizard

ChatGPT '

A - seesy ode R T : Tabnine Code \ / Audio

A ma connaissance, il n'y a pas d'institut spécifique appelé "Institut de Gestion Evoke

generators > generators AIVA
Financiére de Québec” dont je pourrais fournir des informations détaillées. Cependant, K-Explorer /\\
y: 4 _./ H
il est possible qu'il ait été créé aprés ma derniére mise a jour en janvier 2022, ou qu'il Codex ____"pyCharm > <EMUS'C/,) Amper Al
soit connu sous un autre nom. Jukebox

Logos are representative examples of players in each category and do not represent an exhaustive list 6 cana lys
Source: Canalys, August 2023

Sic'est une organisation récente ou peu connue, je vous recommande de vérifier les
sources locales, les sites web officiels, ou de contacter des organismes financiers ou
gouvernementaux de la région de Québec pour obtenir des informations précises et a

jour sur cet institut.



Geénération de contenu
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Magic Media

Styles

() Generate again
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Avez-vous déja utilisé ChatGPT ou d’'autres
outils d’lA generative ?

d Non, jamais ca ne m'intéresse pas

1 Non, mais je suis curieux.se

d Oui, guelgues fois seulement

d Oui, tres souvent!



nctions
d’applications


https://lautorite.qc.ca/fileadmin/lautorite/grand_public/publications/professionnels/rapport-intelligence-artificielle-finance-fr.pdf

Fonctions principales

= Détection des fraudes

SNIU/N([O)N - Cmpreinte B5G
= Evaluation du credit




Evaluation: Crédit

Données

Caractéristiques
historiques du client :
transactions,
préférences d'achat,
tolérance au risque,
niveau
d'endettement.

Modele |IA

ENE(E
Quantitative

Score de crédit

Utilisé comme
entrée pour d'autres
modeéles

Déterminer le risque
associé au client et
la décision
d'accorder un crédit.




Fonctions principales

EVALUATION

INCITATION = Tarification d’assurance
= Gesfion des comptes




Incitation: Gestion des comptes

der le

rtement et

Connaissances
financieres
adéquates et
saines

Recommander des
options d'épargne, des

signaux pour le budget,

suggérer des méthodes
adaptées pour les
objectifs financiers.

Personnalisation
des attentes des
clients, suggestions
de nouveaux
produits

L R 2
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Fonctions principales

EVALUATION OPTIMISATION

= Construction de portefeuille
 Ameélioration des flux du fravail

INCITATION




Optimisation: Construction de portefeuille . =

S

% ”00
Objectifs de rendement, e Nouvelles opportunités de
Répartition tolérance au risque, trading et corrélations
des titres politique d'investissement, e Algorithmes sans modele
notation ESG e Conditions macroéconomiques,
cycles économiques, données
e non structurées




Fonctions principales

EVALUATION OPTIMISATION

CONSEIL ET

INCITATION INFORMATION

- Service a la clientéle personnalisé

= Consell en investissement
= Divulgation optimale



Conseils et informations : Rapporits ESG

=— - =

L & 2

Information
ESG

Divulgation
ESG optimale

Meilleure perception
des efforts de
I'entreprise

Plus de transparence |

/I//

/
/
i
7
7
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Beaucoup de données veut dire...

Application Areas

Natural Language Robotics Predictive Analytics
Processmg

Recognition

Source: Refinitiv Al in Asset Management
LR



Un sport d’equipe

Implementing an Al strategy at scale is a team sport

Success in implementing an Al strategy at scale will be a critical differentiator and requires a shift in how most firms
are approaching this today.

Artificial
Intelligence

Data Algorithm User Al Data
Aggregation Development Interaction Operations Management

|J.|::':l
‘0 8——
E ‘
REFINITIV
12 N

Source: Refinitiv Al in Asset Management
LR



D'apres vous, quels sont les risques dans le
déploiement de projets de I'intelligence
artificielle?



*e e

odéle
d’affaires
et étude

Controle
et
surveillance

£\ Conception

\/ du projet
“Cycle

de vie
Déploiement | €S projets [-eiiiis
u projet en des données

Fabrication

Source: Patricia Gautrin, PAUSE: Pas d'lA sans éthique




Collecte des donnees

La collecte de données
est le processus de
collecte, de mesure et
d'analyse des informations
provenant de différentes
sources afin de tfrouver des
reponses aux problemes
de recherche, d'évaluer
les résultats et de prévoir
les tendances et les
probabilités.

Destruction
Supression




Collecte des donnees

€he New HJork Times

Un exemple de Apple Card Investigated After Gender

discriminafion dans I’ Discrimination Complaints
evaluation du credit

A prominent software developer said on Twitter that the credit

card was “sexist” against women applying for credit.

DHH @ Nov 7, 2019 7

The @Apy rd is such a (I sexist program. My wife and | filed
joint tax returns, live in a community-property state, and have been
married for a long time. Yet Apple’s black box algorithm thinks |
deserve 20x the credit limit she does. No appeals work.

@ Steve Wozniak &
.’ evewoz

The same thing happened to us. | got 10x the credit limit.
We have no separate bank or credit card accounts or any
separate assets. Hard to get to a human for a correction
though. It's big tech in 2019.

1:51 AM - Nov 10, 2019 @

4K

Source:

se e https://www.washingtonpost.com/business/2019/11/11/apple-card-algorithm-sparks-gender-bias-allegations-against-go
ldman-sachs/



Acces aux données

La gestion de 'acces aux
données est un processus
entrepris par les
organisations qui
détermine qui a acces a
quels actifs de données.
Elle permet aux entreprises
de sécuriser les
informations
confidentielles, de définir
la propriété des données.

Destruction
Supression




Acces aux données

@) R3DIO-Canaba

MENU Vv

ICI Grand Montréal

Un exemple de vol de
données dans une
institution financiere

Alaune Encontinu Arts Sports

ACCUEIL = JUSTICE ET FAITS DIVERS = FRAUDE

Vol de données de Desjardins :
36 000 profils de clients dans
I'ordinateur d’un suspect

Juan Pablo Serrano aurait utilisé des pseudonymes pour
vendre en ligne des profils de clients de Desjardins,
selon I'enquéte policiere.




Utilisation des données

L'utilisation ou la
valorisation des données
est I'étape ou les
entreprises interpretent et
transforment leurs données
en informations
potentiellement créatrices
de valeur.

Destruction
Supression



Utilisation des données

La télématique et
I’assurance automobile:
guelles données sont
utilisées, pourquoi et
commente




Le stockage de données
décrit les moyens
technologiques par
lesquels les données
numerigues sonft
conservees et archivees
pour étre utilisées par un
ordinateur ou un autre
dispositif connexe.

Destruction
Supression




Entreposage des données

PROTECTI N G n—

cicomaerieier PATIENT INFORMATICN

I HE A G E BREA®GCHES

[ HEALTH CARE DATA BREACHES ]

e



Transfert des données B,

L'internet des objets (IdO)
est un systeme de
dispositifs informatiques,
de machines mécaniques
et numériques, d'objefs,
d'animaux ou de
personnes inferconnectes,
dotés d'identifiants uniques
et capables de transférer
des données sur un réseau
sans nécessiter
d'interaction entre
humains ou entre humains
et ordinateurs.

Destruction
Supression




Transfert des données '

Tout est interconnectél

” .’

M2M | Integrated Processes

Public/Private Cloud Deployment Infrastructures

_ Transportation & Logistics

Logistics I II““I'"

Security & Surveillance

=
25

35 20072013 Croative Ats & Tedwnd s Edips F

L R 2
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Destruction des données

La conservation des
données est la pratique
consistant a préserver les
données pendant une
période de temps
spécifigue afin de
répondre aux exigences
technigues, commerciales
ou réglementaires.

Destruction
Supression




Destruction des données ¥

e Combien de temps conservez-vous

DATA DATA DATA DATA DATA Ies journOUX d'GCCéS 2
el Rod K EL ! gear e Que deviennent les données de vos
clients apres leur départ ¢

e Quand étes-vous tenu de supprimer
P— BUILDING YOUR les informations personnelles d'un

uu RETENTION POLICY utilisateur

e Quelles sont vos obligations lorsque
les données fraversent les frontieres
géographiques ¢




A
responsable

Gouvernance et
éthique del’lA:

Soutenir les institutions dans
le déploiement de systemes
d'lA responsables et d'une
structure de gouvernance
appropriée — communaute
de pratique, AMF, BSIF, ACP

Source:
https://declarationmontreal-iaresponsable.com/I

a-declaration/
L R R

Principe de
Bien-étre

Le développement et l'utilisation des systdmes
d'intelligence artificielle (SIA) doivent permettre d'accroitre
le bien-étre de tous les &tres sensibles.

Principe de

Protection de l'intimité et de la vie

privée

La vie privée et l'intimité doivent étre protégées de

d'archivage des données personnelles (SAAD).

Principe de

Participation démocratique

Les SIA doivent satisfaire les critéres d'intelligibilité, de
justifiabilité et d'accessibilité, et doivent pouvoir étre
soumis & un examen, un débat et un contrdle
démocratiques.

Principe d'
Inclusion de la diversité

Le développement et l'utilisation de SIA doivent &tre
compatibles avec le maintien de la diversité sociale et
culturelle et ne doivent pas restreindre I'éventail des choix
de vie et des expériences personnelles.

Principe de

Responsabilité

Le développement et l'utilisation des SIA ne doivent pas
contribuer a une déresponsabilisation des étres humains
quand une décision doit étre prise.

Principe de

Respect de I'autonomie

Les SIA doivent étre développés et utilisés dans le respect
de lautonomie des personnes et dans le but d'accroitre le
contrdle des individus sur leur vie et leur environnement.

Principe de

Solidarité

Le développement de SIA doit &tre compatible avec le
maintien de liens de solidarité entre les personnes et les
générations.

Principe d'

Equité

Le développement et |'utilisation des SIA doivent contribuer

a la réalisation d'une société juste et équitable.

Principe de
Prudence

Toutes les parsonnes impliquées dans le développement

des SIA doivent faire preuve de prudence en anticipant
autant que possible les conséquences néfastes de
Y'utilisation des SIA et en prenant des mesures appropriées
pour les éviter.

Principe de

Développement soutenable

Le développement et |'utilisation de SIA doivent se réaliser

de maniére a assurer une soutenabilité écologique forte de
la planéte.

+

+

+

+


https://declarationmontreal-iaresponsable.com/la-declaration/
https://declarationmontreal-iaresponsable.com/la-declaration/

GO gle pause sur I'|A mars 2023 L & Q

< Al Images Videos News Maps : More Tools

UNE PAUSE
tesla SURLIA?
-Q -

|

: artificial intelligence

' ' CXpér;
| FRANCE rime
| 24 Ntagj,
) —2) aglumentatio / » 5 n
A\-/J .
| ficial 4 Ethigye

; ‘ = N —
LA MENACE IA 2 S8 - [l GPT“"“‘ -

iﬂ Bruno Guglielminetti

d)o
Des experts " chat U]
r 5 i, . nce
réclament une pause inrellige
© YouTube M Linkedin e|t Eurotopics
Lintelligence artificielle, une menace ... Faire une pause dans |'IA ou apprendre ... Recherche sur I'lA : une pause s'impose ...

Institut québécors
d’intelligence artificie
: Quebec Artificia’
3 Lactualité B Euronews.com D Le Monde @ 01Net 'ntel"genco Inst’
Le développement de I'lA do... pause dans les expériences d'lA ... Elon Musk et des centaines d'experts ... LIA est-elle dangereuse pou...

Yoshua Bengio

DR FUTURD

UNE PAUSE
SUR L'IA ?

[

x«%»o
2

=% Bruno Guglielminetti © YouTube B France 24

Founder and Scientific Director of

afSPRess CONFERENCE o Guebec Al ond s

IA : une pause pour reflechir — #MonCarnet

Images may be subject to copyright. Learn More

<& Share




Le plusimportant événe
dédié al'lA du Canada

/ C

MONTREAL, CANADA — O

L'importance d'une réglementation plus efficace et d'une meilleure gouvernance de I'lA
pour garantir un acces responsable, juste et équitable a I'lA a également été abordeée.
L'honorable Francois-Philippe Champagne, a fait une annonce trés importante a cet égard,

en présentant le code de pratique pour I'lA générative du gouvernement canadien.




FIGURE C | Global risks ranked by seventy over the short and long term

'Please estimate the likely impact (severity) of the foltowing risks over a 2-year and 10-year peniod.”
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Source
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Nos projets



. : - : Automatisation des : :
Marchés financiers Expérience Client Gestion des risques
processus

e Détection d'anomalies e Produits e Comptabilité e Cadre réglementaire
e Données alternatives personnalisés e Chatbots e Protection du client
e Actions digitales e Evaluation du cycle e Tarification et e Confidentialité des
e Prédictions de vie d'un client souscription données

économiques e Segmentation des e Processus de e Détection de fraude
e Trading de commodités clients réclamations et e Cybersécurité

et d'électricité e Recommandations plaintes
e Evaluations ciblées e Digitalisation des

quantitatives et gestion e Tarification ajustée produits

des risques au risque e Marketing



E ; F s M L Pour voir d’autres exemples : -
In fin-ml.ca/internships/ ”.:’ ‘ ’:.”
b OIS
Yolel
BANQUE E-) ElligenclA & Banque Scotia. QHV dro' intaCt
NATIONALE Quebec

Télématique et

Métriques pour la Maximiser la

De[foquncel la rentabilité et la valeur assurance
securite e,t la a vie des clients | automobile : vers une
confidentialite d'une , tarification
. Une collaboration avec la . ,
solution Banque Scotia et la Queens' mterpreta ble et
Business School pour explorer équii‘q ble

d’'anonymisation

Collaboration continue avec la
Banque nationale afin de

I'apprentissage par
renforcement afin de maximiser
la rentabilité et la valeur ajoutée

Découvrir les utilisations des
données collectées par la
télématique et leur utilisation

Prévision des prix des

Prendre (des

maximiser le compromis ‘ oo Gl
maximal entre les risques pour décisions) par les des clients dans |es Institutions transactions Sthloue dans e atlon de
la vie privée et I'utilité des . .Y financieres. ; s 9 )
sentiments : I'lA et les energetiques ['assurance automobile

données anonymisées.

marchés

Un projet multidisciplinaire pour
aborder |'analyse sentimentale
des tweets comme une donnée
alternative a I'analyse de
marché.

Au cours des derniéres années,
nous avons travaillé avec la salle
des marchés d'Hydro Québec
sur la prévision des prix de
I'énergie pour le marché
américain.

58


https://ivado.ca/en/2021-2022-activity-report/
https://ivado.ca/rapport-dactivites-2021-2022/
https://ivado.ca/rapport-dactivites-2021-2022/
https://ivado.ca/rapport-dactivites-2021-2022/
https://ivado.ca/rapport-dactivites-2021-2022/
http://www.crm.umontreal.ca/probindustriels2022/problemes/
http://www.crm.umontreal.ca/probindustriels2022/problemes/
http://www.crm.umontreal.ca/probindustriels2022/problemes/
http://www.crm.umontreal.ca/probindustriels2022/problemes/
http://www.crm.umontreal.ca/probindustriels2022/problemes/
http://www.crm.umontreal.ca/probindustriels2022/problemes/
https://youtu.be/7jNEsXduNKU
https://youtu.be/7jNEsXduNKU
https://youtu.be/7jNEsXduNKU
https://fin-ml.ca/fr/stages/
https://www.hydroquebec.com/fournisseur-energie-propre/marches/
https://www.hydroquebec.com/fournisseur-energie-propre/marches/
https://www.hydroquebec.com/fournisseur-energie-propre/marches/
https://fin-ml.ca/fr/stages/

Fin-ML - Finance Durable et IA générative el

DIVULGATIONS:

Exploiter les techniques de traitement du langage
naturel (NLP) et GPT pour extraire et évaluer les
informations pertinentes sur les questions
environnementales, sociales et de gouvernance
(ESG) a partir des informations financiéres telles
que la TCFD et la SASB.

INVESTISSEMENTS ESG:

Analyse de données pour soutenir les
investissements durables dans les institutions
financieres, y compris les instruments financiers
verts, la prévision de la demande, la gestion des
risques, les stratégies de négociation,
I'optimisation des portefeuilles et le suivi de
I'empreinte carbone.

* oo
¢ L
* @ o o
’o 0‘
’0‘0 **

LA L

Coht en .
! By

IA GENERATIVE:

Recherche, rédaction et édition de bulletins
d'information, de présentations et de courriels:.



r e T
Conception d'un systeme de === ' ’ 1
détection d'anomalies sur le marché - =
des options avec apprentissage it

auvtomatique afin d'optimiser la
deétection d'évenements anormaux.

L R 2 4


https://ivado.ca/rapport-dactivites-2021-2022/

Cas 1: Detection profonde et non supervisée e
d'anomalies sur les marchés des produits 355 o e
dérives

= Détection de la fraude sur le marché des produits dérivés de TMX a partir des données
du carnet d'ordres & cours limité

= Traitement des données spécifiguement pour les séries temporelles financieres d haute
fréquence

= Constfruction d'un modele et entrainement sur un ensemble de données non supervisees
= Détection automatique d'anomalies non paramétriques
= Evaluation de la méthodologie entiérement basée sur des fraudes réelles détectées

= Un systeme de détection d'anomalies dynamique basé a surpasse le systeme
déterministe basé sur des regles actuellement utilisé par TMX et a détecté des froudes
qui n'‘avaient pas été détectées par le systeme interne de TMX.



Cas 2: Détection des délits d’initiés et des e

*
L 4

fraudes grace aux données textuelles 4

= Objectif: Détecter les délits d'initiés* sur le marché des options, en incorporant les
informations extraites des actualités aux données du marché/des transactions.

* Les opérations basées sur des informations matérielles non publiques, afin de réaliser des
bénéfices ou d'éviter des pertes.

'S
* %

= Valeur ajoutée pour TMX (par rapport a un systeme basé sur des regles)

v Augmenter la précision des alertes (les fausses alertes sont actuellement fres
nombreuses)

v’ Découvrir des fendances suspects cacheées
v Fournir des informations contextuelles pour I'enquéte

Construire un modele capable
= Défis Surcharge de comprendre et d’'analyser Rareté de

d'informations 'actualité et les événements I'information
de I'entfreprise

Les informations sur les événements du marché sont Rareté des données textuelles
enfouies dans une énorme quantité de données. financieres étiquetées

*e e



dentifier les
opportunites



Création de valeur

Technologies habilitantes Valeurs sociale et écononiigue

Infonuagique

Productivité

Capteurs intelligents Nouveaux produits

N

Réalité augmentée Processus numériques

Bases, entrepdts et Nouveaux modeles

lacs de données Intelli d'affaire
) _ nie |’ggnce Nouveaux services
Réseaux Sociaux numérique

Documents Réduction de colts

numerises Amélioration de

Robots processus

Accessibilité de services
3D (client.e, citoyen.ne)
IdO

Démocratisation de services
SG Modes de gestion
Spécialisation de services

+0% e b 4
e, * 04 Y
ot AR e
* * /
*e% 8 %0 /

Py "00

Source ; https://ivado.ca/lintelligence-numerigue-pour-passer-de-la-donnee-a-la-decision/



https://ivado.ca/lintelligence-numerique-pour-passer-de-la-donnee-a-la-decision/

Matrice Comment-Maintenant-Wow Ry

Difficulté

A

Maintenant

Des idées a faible risque et hautement acceptables
par I'organisation. Elles sont parfois qualifiees de
“low hanging fruits”

Généralement effectuées par des stagiaires a la
maitrise professionnelle (4-6 mois)

Comment?

|dées révolutionnaires impossible de mettre en
ceuvre dans le cadre des contraintes
organisationnelles actuelles - eg., budget, niveau
de compétence, technologie, etfc.

Généralement réalisés par des étudiants en
doctorat ou des post-doctorants

Wow

Des idées novatrices et révolutionnaires qui peuvent
étre mises en ceuvre relativement facilement. Elles
présentent un potentiel énorme pour de grands
avantages.

Généralement réalisés par des étudiants a la
maitrise ou au doctorat

Innovation

Source : https://www.groupmap.com/map-templates/how-now-wow-matrix/



https://www.groupmap.com/map-templates/how-now-wow-matrix/

Canevas SO

Etape 1. Idéation

Objectif Résultat Valeur et cout

Quel est I'objectif global : Quelle tGche essayez-vous Quels sont vos criteres et Quels sont, pour l'unité,
1. Comprendre les données, d'accomplir? mesures de succes? 1. la valeur attribuée au
2. Faire une systéme d’aide a succes de la tache;
la décision (i.e., avec 2. le coUt aftribué aux
humain dans la boucle), erreurs (faux positifs et
3. Automatiser un processus? faux négatifs) 2

thpe 2. Raffinement

Gains pour I'organisation Dépendances - Données Dépendances - Tech.

Comment pouvez-vous utiliser  Quels-sont les gains espéres De quelles données Quelles-sont les

la sortie du systeme déployé pour les autres unités, avez-vous besoin (quantité dépendances

pour : I'ensemble de I'organisation et disponibilité) pour faire technologiques pour

1. améliorer la performance?  ou les partenaires? fonctionner le systeme - operahonnahser le sys’reme?J

2. améliorer vos processus? entrainement, modélisation
et exécution?
LR B 4



Opportunités d'apprentissage



Cours en finance

Workshop

Harnessing the Power
of Foundational Models:
Applications in Finance

. #IVADO £ Fin.ML

Le 11 mars et 12 mars de 9h a 12h en présentiel a
I'Université de Montréal - Campus MIL (6 heures totale de
formation en anglais)

Plongez dans le monde de l'intelligence artificielle en
découvrant comment utiliser des modeles fondamentaux
pour des applications pratiques et innovantes dans le
domaine de la finance.

Formation concue pour les professionnel.le.s techniques et
les étudiant.e.s intéressé.e.s par la finance et souhaitant
notamment acquérir une compréhension approfondie des
modeles fondamentaux qui sont & la pointe de la
technologie de l'lA.

Pour plus d’information

MOOC

Machine Learning
Use Cases
in Finance

IVADO £ Fin.ML

Gratuit en ligne, disponible en tout temps
Apprentissage automatique : cas d'utilisation en finance

Dans ce MOOC, nous présenterons d'abord une revue de
certaines des applications de I'apprentissage automatique et
de l'apprentissage profond. Nous illustrerons ensuite leur
utilisation dans des applications financieres concréetes.
(formation en anglais)

Pour plus d’information


https://catalogue.ivado.umontreal.ca/Web/MyCatalog/ViewP?pid=DwpGfXsYFQ5dNLAWEt9mWQ%3d%3d&id=qMuB6OzsAPjbl9qPTg7%2bNQ%3d%3d&lang=fr-FR&mc_cid=ac71ab8f57&mc_eid=2a24846f76
https://www.edx.org/course/machine-learning-use-cases-in-finance
https://www.edx.org/course/machine-learning-use-cases-in-finance
https://www.edx.org/course/machine-learning-use-cases-in-finance
https://www.edx.org/course/machine-learning-use-cases-in-finance
https://www.edx.org/course/machine-learning-use-cases-in-finance
https://www.edx.org/course/machine-learning-use-cases-in-finance
https://www.edx.org/learn/machine-learning/universite-de-montreal-machine-learning-use-cases-in-finance

Avulres cours

Data Viz

Online workshop

Machine learning
applied to
finance and
insurance

La préparation
des données
massives

avec Spark

SCALE|Al

[ Ecole en ligne ]

en apprenti
automatique

www.ivado.ca/formation

ATELIER EN

VISUALISATION
DE DONNEES

¥ MONTREAL

6t IVADO/Mila
Deep Learning
School

ssage

i

Formation

Adoption et
innovation RN
en intelligence ™\

artificielle

Natural Language
Processing
Workshop Series

Question answering:\.\
from the document
to the excerpt

Wi

Ecole en science
de la décision
et recherche
opérationnelle

[€ERAD




9 cours en ligne (MOOC:s)

Version Anglais-Francais

Acces en tout temps

tDUI/ib

+ 16, participants

De plus de 13 pays

MOOC
Recherche

opérationnelle: ~ .

optimiser
ses décisions

MOOC

Recommender
Systems: Behind
the Screen

L'essentiel de
I'apprentissage
profond

Cours en ligne
(MOOC)

MOOC

Apprivoiser
l'apprentissage -
automatique

MOOC

Machine Learning
Use Cases

in Finance

Biais et
discrimination
enlA

Cours en ligne
(MOOC)

& ‘.’ L
ot ¢ o,
S &
0’0 0‘0
& *
. 0"0 e
¢ ¥ Ve
|
Introduction
a I'éthique
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Evaluez vos connaissances en |IA T
(en francgais unlquement) e

Avez-vous des

UTODIAG = 0

connaissances de i .35:5:.§:§

base surle ML ¢ Te stez VOS *

Ce test est pour \connal SSances
vous ! @ st

5: % “ IVADO Université lu'l

de Montréal

Connaissance technique et non technique de I'A

En collaboration avec la Faculté de I'éducation permanente - UdeM
N Projet financé par le Centre des compétences futures et le MEIE
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